
CARI 2004 - HAMMAMET
- 487 -

Extraction de règles d’association pour la
prédiction de valeurs manquantes

Sylvie Jami1, Tao-Yan Jen2, Dominique Laurent3,
George Loizou1, Oumar Sy3,4

1. Birkbeck College - University of London
London - United Kingdom
{s.jami, george}@dcs.bbk.ac.uk
2. LI - Université de Tours
Tours - France
jen@univ-tours.fr
3. LICP - Université de Cergy-Pontoise Cergy-Pontoise - France
dominique.laurent@dept-info.u-cergy.fr
4. UFR Sciences Appliquées - Université Gaston Berger
Saint Louis - Sénégal
oumar.sy@ugb.sn

RÉSUMÉ. La présence de valeurs manquantes dans les bases de donnnées a suscité de nom-
breuses recherches dans le domaine de la découverte des connaissances, notamment en ce qui
concerne la prédiction. Cependant, à notre connaissance, aucune de ces approches n’utilise les
règles d’association pour la prédiction des valeurs manquantes. Dans cet article, nous montrons
comment adapter les différents concepts et algorithmes par niveau liés aux règles d’association afin
d’obtenir des règles fréquentes et de confiance 1, permettant la prédiction de valeurs manquantes
dans une table relationnelle. La particularité des règles extraites dans notre approche est que leurs
conséquents se présentent sous la forme d’intervalles ou d’ensembles de valeurs, selon que le do-
maine de l’attribut sur lequel les valeurs sont prédites est soit continu soit discret.

ABSTRACT. Missing values in databases has motivated many researches in the field of KDD, spe-
cially concerning prediction. However, to the best of our knowledge, no appraoch based on associ-
ation rules has been proposed so far. In this paper, we show how to adapt the levelwise algorithm
for the mining of association rules in order to mine frequent rules with a confidence equal to 1 from a
relational table. In our approach, the consequent of extracted rules are either an interval or a set of
values, according to the type of the predicted attribute.
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porté sur un ensemble de données de 20 000 lignes. Pour un seuil de support de 003 et un
seuil de gain de précision de 0.1, 410 règles ont été extraites. Les résultats montrent que
99.62% des valeurs manquantes ont pu donner lieu à une prédiction et que 99.55% des
règles extraites étaient correctes.

En conclusion, nous rappelons que l’approche présentée dans cet article permet l’ex-
traction de règles de prédiction de confiance 1 et dont la partie droite est un ensemble
de valeurs. Outre les mesures de support et de confiance, la notion de gain de précision
a été introduite afin d’améliorer la qualité des règles extraites. Nous avons montré que,
malgré ce critère supplémentaire, il est possible d’appliquer un algorithme par niveau
de type Apriori pour extraire les règles de prédiction. Enfin, les résultats expérimentaux
brièvement rappelés ci-dessus montrent la pertinence de l’approche. L’implémentation de
l’algorithme présenté dans cet article est en cours, afin d’améliorer les performances du
prototype de [5].
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